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Estudios pertinentes aseguran que cuando se requiere inferir sobre algún parámetro, los 

no se puede asegurar que un procedimiento es mejor que otro. Si bien es cierto, los intervalos de 
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overcome this problem and get than methodology based on P value provides the same inferential 

based on equivalence.

1 

Los procesos más utilizados por investigadores para determinar diferencias 

(1,2), algo que parece no 

son procedimientos que aventajan el uso del valor P como instrumento inferencial para 

muchos tipos de estudios observacionales y experimentales investigados principalmente 

en las ciencias médicas y sociales (3–5). El argumento presentado por estos estudios ha 

(6).

en lugar del valor P es que los investigadores deben estar interesados en determinar el 

tamaño de la diferencia entre los parámetros comparados en lugar de una simple respuesta 

del valor P nunca podremos determinar conclusiones más allá de aquella que nos permita 

de estas diferencias encontradas (7, 8). A partir de este pensamiento se han escrito varias 

los resultados investigativos, dos muy famosas rezan de la siguiente manera “Adiós, p 

menor del 0.05”, equivoco y traicionero compañero de viaje. Tus efectos colaterales 

que pudieras aportar” (9) y “Las típicas aseveraciones (p<0.05,p>0.05  o p= Nivel de 

favorece la vagancia intelectual. Incluso cuando se indica el valor p en concreto, no se 

proporciona información alguna sobre las diferencias en los grupos estudiados” (10). 

Con lo expuesto hasta ahora, concordamos en pensar que el valor P proporciona 

en la vida real no existe una distribución perfectamente normal, sin 

embargo, con modelos, que se sabe que son falsos, a menudo se pueden derivar resultados 
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que coinciden, con una aproximación útil a los que se encuentran en el mundo real”  (11). 

probar una perfecta igualdad de parámetros (medias, varianzas, proporciones, …)  lo cual 

(12). Exactamente el mismo criterio es utilizado para 
(13).  

igualdad entre los parámetros comparados, en su lugar lo único que se concluye es 

en este mismo sentido se menciona  “Ausencia de evidencia no es evidencia de 

ausencia” (14) o “

” (15)

(16),  lo cual 

nos lleva nuevamente a pensar la importancia de medir el tamaño de la diferencia entre 

los parámetros comparados.

el problema es determinar la magnitud de la diferencia entre parámetros comparados, un 

entre parámetros dentro de un intervalo de interés alrededor de la perfecta igualdad. Este 

la magnitud de la diferencia entre tratamientos comparados que se quieran probar) 

deben ser asignadas a priori y sin mayor conocimiento de la muestra. Inverso al test 
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parámetros comparados. Este tipo de pruebas se plantean de tal forma q

nula establece la no equivalencia, mientras que la alternativa establece la equivalencia. Este 

ausencia de una diferencia relevante entre los efectos de dos o más tratamientos, es 

decir, equivalencia (17). Además, es muy importante notar que las pruebas de equivalencia 

no buscan probar una perfecta igualdad de parámetros a compararse, en lugar de esto, la 

que pueden ser consideradas como irrelevantes o despreciables. Parece ser que, con estas 

en los párrafos anteriores.

Aunque el problema de incluir la magnitud de la diferencia entre parámetros en un modelo 

resta comprobar (desde un punto de vista más objetivo que el planteado en investigaciones 

igualdad cuando esta es verdadera, lo cual se conoce como la Probabilidad de cometer un 

igualdad cuando esta es falsa, lo cual se conoce como la potencia de la prueba.

éxito y error descritas. Delimitamos estas mediciones a inferencias sobre una y dos medias 

práctica estas pruebas suelen ser las más utilizadas. 

2 

pretendemos determinar si existe evidencia para considerar una técnica mejor que otra, 

 (18), 

usados para estimar las probabilidades que deseamos comparar: las probabilidades deseadas 

(19)

menos pesadas posibles, se crearon funciones auxiliares propias (Anexo A), las cuales se 

las puede visualizar de acue
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onemean

caso de una muestra y “twomean” (Anexo C) en el caso de dos muestras. 

“onemean

del paquete base de R, se crea una variable aleatoria normal de tamaño n, con media 

mu sigma. A partir de esta variable, se calculan los intervalos de 

var.known, esto es, inferencias cuando  conocida (Z test) en el caso de que se indique un 

 desconocida (t - Student) en el caso de 

tomar el valor FALSE. 

Cuando los argumentos mu y 

es decir la media hipotética coincide con la media poblacional que genera la muestra, las 

estimaciones obtenidas a partir de m = 1000000 

corresponden a las probabilidades de cometer un error, las cuales son calculadas en el 

igualdad  H
0

media poblacional).

Cuando los argumentos mu y  son diferentes, es decir la media hipotética es 

distinta a la media poblacional que genera la muestra, las estimaciones obtenidas a partir de 

m = 1000000 

de veces que la media hipotética está afuera de los intervalos generados (siendo esto lo 

H
0

“twomean rnorm 

del paquete base de R, se crean dos variables aleatorias normales de tamaño n1 y n2 

argumento  (este valor siempre será cero para asegurar igualdad poblacional 

la homocedasticidad dado por el argumento ratioSigma (un valor de 1 denota perfecta 

homocedasticidad y mientras más nos alejemos de 1 se representa una heterocedasticidad 

var.known, esto 

1 2 
son conocidas (Z - test) en el caso de que se indique un 

1 2
 son desconocidas en el caso de 

del supuesto de homocedasticidad.
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Cuando los argumentos y  (diferencia de medias hipotética o de 

diferencia de medias poblacionales que generan las muestras, las estimaciones obtenidas 

a partir de m = 1000000 

probabilidades de cometer un error, las cuales son calculadas en el caso de intervalos 

H
0 1 2 

Cuando los argumentos  y son diferentes, es decir la diferencia 

hipotética de medias es diferente a la diferencia de medias poblacionales  que generan las 

muestra, las estimaciones obtenidas a partir de m = 1000000

hipotética está fuera de los intervalos generados (siendo esto lo correcto)  y para pruebas 

H
0 1 2 

poblacionales distintas).

Finalmente, para ambas funciones principales, los argumentos y seed indican 

de que todas las simulaciones sean replicables con los mismos resultados. Para las 

ambas cero, mientras que para las probabilidades de acierto fueron de cero y uno 

fueron calculados de acuerdo a cada premisa diferente sobre el conocimiento de la varianza 

.

3 

En el Anexo D, se muestran los resultados completos de las estimaciones de las 

probabilidades de error y aciertos para todos los casos descritos. Además, se muestra 

La Figura 1 muestra que la probabilidad de error es exactamente la misma cuando 

probabilidad de acierto también es la misma con cualquiera de los dos métodos, pero 
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incrementa conforme el tamaño muestral es mayor, en este sentido aunque estudiar 
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La Figura 2 y la Figura 3 muestran respectivamente las probabilidades de cometer un 

error y un acierto cuando se estiman dos medias con la premisa de varianzas conocidas. 

Podemos notar que el comportamiento es similar al presentado en el caso de una media 

en cuanto que no se observan diferencias entre las probabilidades estimadas cuando 

independientemente del tamaño muestral y el nivel de heterocedasticidad, pero la 

probabilidad de acertar es mayor conforme el tamaño muestral incrementa (especialmente 

para casos balanceados) y el nivel de heterocedasticidad es menor. 
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Conforme lo muestran la Figura 4 y la Figura 5, exactamente este mismo 
comportamiento se observa cuando la varianza es desconocida, aunque con una leve 

con varianzas conocidas.
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Del mismo modo que para una sola media, es un tanto predecible el comportamiento 

grandes, esto es, que en todos los casos balanceados y desbalanceados la probabilidad de 

rapidez para los casos balanceados que para los desbalanceados.
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Los resultados observados muestran claramente que sin importar el número de 

o error que tienen estos procedimientos muestran que ambos tienen la misma efectividad 

un incorrecto planteamiento que no permite observar la magnitud de las diferencias 

A

icomscon <- function(x, sigma, n = length(x), alpha){ 

  z <- qnorm(1 - (alpha/2)) 

  c(mean(x) - z*(sigma/sqrt(n)), mean(x) + z*(sigma/sqrt(n))) 

}

icomsds <- function(x, n = length(x), alpha){ 

  t <- qt(1-(alpha/2), n - 1) 

  c(mean(x) - t*(sd(x)/sqrt(n)), mean(x) + t*(sd(x)/sqrt(n))) 

}

ic2mscon <- function(x, y, n1 = length(x), n2 =  length(y), alpha, 

                     sigma1, sigma2){ 

  z <- qnorm(1 - (alpha/2)) 

  c((mean(x) - mean(y)) - z * sqrt((sigma1^2/n1) + (sigma2^2/n2)), 

    (mean(x) - mean(y)) + z * sqrt((sigma1^2/n1) + (sigma2^2/n2))) 

}

ic2tstud <- function(x, y, n1 = length(x), n2 =  length(y), alpha){ 
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  t <- qt(1-(alpha/2), n1 + n2 - 2) 

  sp2 <- (var(x) * (n1 - 1) + var(y) * (n2 - 1)) / (n1 + n2 - 2) 

  c((mean(x) - mean(y)) - (t*sqrt(sp2)*sqrt((1/n1) + (1/n2))), 

    (mean(x) - mean(y)) + (t*sqrt(sp2)*sqrt((1/n1) + (1/n2)))) 

}

diferentes

ic2welch <- function(x, y, n1 = length(x), n2 =  length(y), alpha){ 

  v <- (((var(x)/n1)+(var(y)/n2))^2)/((((var(x)/n1)^2)/(n1-

1))+(((var(y)/n2)^2)/(n2-1))) 

  t <- qt(1-(alpha/2), v) 

  c((mean(x) - mean(y)) - t*sqrt((var(x)/n1) + (var(y)/n2)), 

    (mean(x) - mean(y)) + t*sqrt((var(x)/n1) + (var(y)/n2))) 

}

zval1m <- function(x, n = length(x), mu.hip, sigma){ 

  abs((mean(x) - mu.hip)/(sigma/sqrt(n))) 

}

tval1m <- function(x, n = length(x), mu.hip){ 

  abs((mean(x) - mu.hip)/(sd(x)/sqrt(n))) 

}

z.val2m <- function(x, y, n1 = length(x), n2 = length(y), mu.hip = 0, 

                    sigma1, sigma2){ 

  abs(((mean(x) - mean(y)) - mu.hip)/sqrt((sigma1^2/n1) + (sigma2^2/

n2))) 

}

t.val2m <- function(x, y, n1 = length(x), n2 = length(y), mu.hip = 0){ 

  sp2 <- (var(x)*(n1 - 1) + var(y)*(n2 - 1))/(n1 + n2 - 2) 

  abs(((mean(x) - mean(y)) - mu.hip)/(sqrt(sp2) * sqrt((1/n1) + (1/

n2)))) 

}

wel.val2m <- function(x, y, n1 = length(x), n2 = length(y), mu.hip = 0)

{ 

  abs(((mean(x) - mean(y)) - mu.hip)/sqrt((var(x)/n1) + (var(y)/n2))) 

}

contrario

val.out <- function(q, int){ 

  (q < min(int) | q > max(int)) 

}
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onemean <- function(m = 1000000, n, mu = 0, mu.hip = 0, alpha = 0.05,  

                    sigma, var.known = F, seed = 1234){ 

  old.seed <- .Random.seed 

  set.seed(seed) 

  vcz <- qnorm(1 - alpha/2) 

  vct <- qt(1 - alpha/2, n - 1) 

  z <- qnorm(1- alpha/2) 

  if(var.known){ 

   sim <- replicate(m, 

   { 

    xcontrol <- rnorm(n) 

    x <- mu + (xcontrol * sigma) 

    ic <- icomscon(x, sigma, n, alpha) 

    est <- zval1m(x, n, mu.hip, sigma) 

    c(“Err_IC” = val.out(mu.hip, ic), “Err_PH” = est > vcz) 

   }) 

  r <- rowSums(sim)/m 

  attr(r, “precis”) <- z*sqrt((r*(1-r))/m) 

 } else{ 

  sim <- replicate(m, 

   { 

    xcontrol <- rnorm(n) 

    x <- mu + (xcontrol * sigma) 

    ic <- icomsds(x, n, alpha) 

    est <- tval1m(x, n, mu.hip) 

    c(“Err_IC” = val.out(mu.hip, ic), “Err_PH” = est > vct) 

     }) 

  r <- rowSums(sim)/m 

  attr(r, “precis”) <- z*sqrt((r*(1-r))/m) 

 } 

  print(r) 

}

twomean <- function(m = 1000000, n1, n2,  0, dm.hip = 0, 

                    alpha = 0.05, ratioSigma = 1, var.known = F, 

                    seed = 1234){ 

  old.seed <- .Random.seed 

  set.seed(seed) 

  vcz <- qnorm(1 - alpha/2) 

  vct <- qt(1 - alpha/2, n1 + n2 - 2) 

   

  if(var.known){ 

    sim <- replicate(m, 

              { 

                x1control <- rnorm(n1) 

                x2control <- rnorm(n2) 
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                x <- x1control * ratioSigma  

                y <- x2control +  

                ic <- ic2mscon(x, y, n1, n2, alpha, ratioSigma, 1) 

                est <- z.val2m(x, y, n1, n2, dm.hip, ratioSigma, 1) 

                c(“ZErr_IC” = val.out(dm.hip, ic), “Err_PH” = est > 

vcz) 

              })  

    r <- rowSums(sim)/m 

    attr(r, “precis”) <- z*sqrt((r*(1-r))/m) 

  } 

  if(!var.known & ratioSigma == 1){ 

    sim <- replicate(m, 

              { 

                x1control <- rnorm(n1) 

                x2control <- rnorm(n2) 

                x <- x1control * ratioSigma  

                y <- x2control +  

                ic <- ic2tstud(x, y, n1, n2, alpha) 

                est <- t.val2m(x, y, n1, n2, dm.hip) 

                c(“tErr_IC” = val.out(dm.hip, ic), “Err_PH” = est > 

vct) 

              })  

    r <- rowSums(sim)/m 

    attr(r, “precis”) <- z*sqrt((r*(1-r))/m) 

  } 

  if(!var.known & ratioSigma > 1){ 

    sim <- replicate(m, 

              { 

                x1control <- rnorm(n1) 

                x2control <- rnorm(n2) 

                x <- x1control * ratioSigma  

                y <- x2control +  

                ic <- ic2welch(x, y, n1, n2, alpha) 

                est <- wel.val2m(x, y, n1, n2, dm.hip) 

                v <- (((var(x)/n1) + (var(y)/n2))^2) / ((((var(x)/

n1)^2)/                         (n1-1)) + (((var(y) / n2)^2) / (n2-1))) 

                vcw <- qt(1 - alpha/2, v) 

                c(“wErr_IC” = val.out(dm.hip, ic), “Err_PH” = est > 

vcw) 

              })  

    r <- rowSums(sim)/m 

    attr(r, “precis”) <- z*sqrt((r*(1-r))/m) 

  } 

  print (r)

}



n 

Intervalos de Confianza Pruebas de Hipótesis 

Varianza Conocida Varianza Desconocida Varianza Conocida Varianza Desconocida 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 
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(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

5 
0.050142  

(0.0004277384) 

0.609088 

(0.0009563737) 

0.050071 

(0.0004274515) 

0.402103 

(0.0009610145) 

0.050142  

(0.0004277384) 

0.609088 

(0.0009563737) 

0.050071 

(0.0004274515) 

0.402103 

(0.0009610145) 

10 
0.050326 

(0.000428481) 

0.885599 

(0.000623852) 

0.049718 

(0.0004260212) 

0.803106 

(0.0007793827) 

0.050326 

(0.000428481) 

0.885599 
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0.049718 
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(0.0007793827) 

15 
0.050415 

(0.050415) 

0.971926 

(0.0003237553) 

0.05018 

(0.0004278919) 

0.94887 

(0.0004317073) 

0.050415 

(0.050415) 
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0.05018 
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20 
0.050214 

(0.0004280292) 

0.993986 

(0.0001515374) 

0.050089 

(0.0004275242) 

0.988596 

(0.0002081067) 
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Prob. 
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Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 
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(5, 5) 

1.0 
0.050058 

(0.0004273989) 

0.353644 

(0.0009370594) 

0.050398 

(0.0004287711) 

0.287239 

(0.0008868328) 

0.050058 

(0.0004273989) 

0.353644 

(0.0009370594) 

0.050398 

(0.0004287711) 

0.287239 

(0.0008868328) 

1.2 
0.049941 

(0.0004269254) 

0.300207 

(0.0008983453) 

0.044908 

(0.0004059126) 

0.225538 

(0.0008191398) 

0.049941 

(0.0004269254) 

0.300207 

(0.0008983453) 

0.044908 

(0.0004059126) 

0.225538 

(0.0008191398) 

1.4 
0.050015 

(0.0004272249) 

0.256249 

(0.0008556437) 

0.045928 

(0.0004102772) 

0.193888 

(0.0007748564) 

0.050015 

(0.0004272249) 

0.256249 

(0.0008556437) 

0.045928 

(0.0004102772) 

0.193888 

(0.0007748564) 

1.6 
0.049834 

(0.0004264918) 

0.220905 

(0.000813104) 

0.047041 

(0.0004149765) 

0.169035 

(0.0007345608) 

0.049834 

(0.0004264918) 

0.220905 

(0.000813104) 

0.047041 

(0.0004149765) 

0.169035 

(0.0007345608) 

1.8 
0.049736 

(0.0004260942) 

0.193189 

(0.0007737937) 

0.048241 

(0.0004199714) 

0.150018 

(0.0006998817) 

0.049736 

(0.0004260942) 

0.193189 

(0.0007737937) 

0.048241 

(0.0004199714) 

0.150018 

(0.0006998817) 

2.0 
0.049606 

(0.0004255661) 

0.170989 

(0.0007379252) 

0.049323 

(0.0004244136) 

0.134763 

(0.0006692694) 

0.049606 

(0.0004255661) 

0.170989 

(0.0007379252) 

0.049323 

(0.0004244136) 

0.134763 

(0.0006692694) 

2.5 
0.049593 

(0.0004255133) 

0.132764 

(0.000665054) 

0.051537 

(0.0004333291) 

0.109071 

(0.0006109762) 

0.049593 

(0.0004255133) 

0.132764 

(0.000665054) 

0.051537 

(0.0004333291) 

0.109071 

(0.0006109762) 

3.0 
0.049723 

(0.0004260415) 

0.10974 

(0.0006126169) 

0.052603 

(0.0004375416) 

0.093574 

(0.0005708104) 

0.049723 

(0.0004260415) 

0.10974 

(0.0006126169) 

0.052603 

(0.0004375416) 

0.093574 

(0.0005708104) 

1.0 
0.050213 0.608113 0.050217 0.561533 0.050213 0.608113 0.050217 0.561533 



Varianza Conocida Varianza Desconocida Varianza Conocida Varianza Desconocida 

(e.e*) (e.e*) (e.e*) (e.e*) 

(0.0004269254) (0.0008983453) (0.0004059126) (0.0008191398) (0.0004269254) (0.0008983453) (0.0004059126) (0.0008191398) 

(10, 

10) 

1.0 
0.050213 

(0.0004280251) 

0.608113 

(0.0009567989) 

0.050217 

(0.0004280413) 

0.561533 

(0.0009725326) 

0.050213 

(0.0004280251) 

0.608113 

(0.0009567989) 

0.050217 

(0.0004280413) 

0.561533 

(0.0009725326) 

1.2 
0.05029 

(0.0004283358) 

0.52535 

(0.0009787217) 

0.048868 

(0.0004225526) 

0.476056 

(0.0009788577) 

0.05029 

(0.0004283358) 

0.52535 

(0.0009787217) 

0.048868 

(0.0004225526) 

0.476056 

(0.0009788577) 

1.4 
0.050268 

(0.0004282471) 

0.451233 

(0.0009753096) 

0.049074 

(0.0004233964) 

0.405149 

(0.0009621872) 

0.050268 

(0.0004282471) 

0.451233 

(0.0009753096) 

0.049074 

(0.0004233964) 

0.405149 

(0.0009621872) 

1.6 
0.0501 

(0.0004275687) 

0.387838 

(0.0009550068) 

0.049497 

(0.0004251227) 

0.345741 

(0.000932177) 

0.0501 

(0.0004275687) 

0.387838 

(0.0009550068) 

0.049497 

(0.0004251227) 

0.345741 

(0.000932177) 

1.8 
0.049975 

(0.0004270631) 

0.335649 

(0.000925528) 

0.049789 

(0.0004263093) 

0.297628 

(0.000896125) 

0.049975 

(0.0004270631) 

0.335649 

(0.000925528) 

0.049789 

(0.0004263093) 

0.297628 

(0.000896125) 

2.0 
0.049992 

(0.0004271319) 

0.293128 

(0.000892169) 

0.05006 

(0.000427407) 

0.258813 

(0.0008584303) 

0.049992 

(0.0004271319) 

0.293128 

(0.000892169) 

0.05006 

(0.000427407) 

0.258813 

(0.0008584303) 

2.5 
0.049967 

(0.0004270307) 

0.21706 

(0.000807983) 

0.05058 

(0.0004295035) 

0.192335 

(0.00077249) 

0.049967 

(0.0004270307) 

0.21706 

(0.000807983) 

0.05058 

(0.0004295035) 

0.192335 

(0.00077249) 

3.0 
0.050091 

(0.0004275323) 

0.170503 

(0.0007370917) 

0.050892 

(0.0004307553) 

0.152046 

(0.0007037554) 

0.050091 

(0.0004275323) 

0.170503 

(0.0007370917) 

0.050892 

(0.0004307553) 

0.152046 

(0.0007037554) 

n 
 

Intervalos de Confianza Pruebas de Hipótesis 

Varianza Conocida Varianza Desconocida Varianza Conocida Varianza Desconocida 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

1.0 
0.050058 0.353644 0.050398 0.287239 0.050058 0.353644 0.050398 0.287239 



(5, 10) 

1.0 
0.050244 

(0.0004281503) 

0.446505 

(0.000974357) 

0.05024 

(0.0004281341) 

0.394432 

(0.00095789) 

0.050244 

(0.0004281503) 

0.446505 

(0.000974357) 

0.05024 

(0.0004281341) 

0.394432 

(0.00095789) 

1.2 
0.050182 

(0.0004279) 

0.361913 

(0.0009418682) 

0.052644 

(0.0004377026) 

0.288937 

(0.0008883901) 

0.050182 

(0.0004279) 

0.361913 

(0.0009418682) 

0.052644 

(0.0004377026) 

0.288937 

(0.0008883901) 

1.4 
0.050117 

(0.0004276374) 

0.296689 

(0.0008953081) 

0.053935 

(0.0004427351) 

0.236315 

(0.0008326277) 

0.050117 

(0.0004276374) 

0.296689 

(0.0008953081) 

0.053935 

(0.0004427351) 

0.236315 

(0.0008326277) 

1.6 
0.049962 

(0.0004270104) 

0.248722 

(0.0008472382) 

0.054834 

(0.0004461975) 

0.198085 

(0.0007811565) 

0.049962 

(0.0004270104) 

0.248722 

(0.0008472382) 

0.054834 

(0.0004461975) 

0.198085 

(0.0007811565) 

1.8 
0.049922 

(0.0004268485) 

0.212035 

(0.0008011343) 

0.055416 

(0.000448421) 

0.17016 

(0.0007365021) 

0.049922 

(0.0004268485) 

0.212035 

(0.0008011343) 

0.055416 

(0.000448421) 

0.17016 

(0.0007365021) 

2.0 
0.049913 

(0.000426812) 

0.184296 

(0.0007599278) 

0.055744 

(0.0004496681) 

0.149245 

(0.0006983936) 

0.049913 

(0.000426812) 

0.184296 

(0.0007599278) 

0.055744 

(0.0004496681) 

0.149245 

(0.0006983936) 

2.5 
0.050037 

(0.0004273139) 

0.138781 

(0.0006775945) 

0.055797 

(0.0004498691) 

0.115867 

(0.0006273166) 

0.050037 

(0.0004273139) 

0.138781 

(0.0006775945) 

0.055797 

(0.0004498691) 

0.115867 

(0.0006273166) 

3.0 
0.050075 

(0.0004274676) 

0.11286 

(0.0006201749) 

0.055391 

(0.0004483258) 

0.096655 

(0.0005791447) 

0.050075 

(0.0004274676) 

0.11286 

(0.0006201749) 

0.055391 

(0.0004483258) 

0.096655 

(0.0005791447) 

1.0 
0.050009 0.446416 0.049874 0.394061 0.050009 0.446416 0.049874 0.394061 

n 
 

Intervalos de Confianza Pruebas de Hipótesis 

Varianza Conocida Varianza Desconocida Varianza Conocida Varianza Desconocida 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

1.0 
0.050058 0.353644 0.050398 0.287239 0.050058 0.353644 0.050398 0.287239 



(10, 5) 

1.0 
0.050009 

(0.0004272007) 

0.446416 

(0.0009743382) 

0.049874 

(0.000426654) 

0.394061 

(0.0009577326) 

0.050009 

(0.0004272007) 

0.446416 

(0.0009743382) 

0.049874 

(0.000426654) 

0.394061 

(0.0009577326) 

1.2 
0.049975 

(0.0004270631) 

0.399289 

(0.0009598968) 

0.049096 

(0.0004234864) 

0.330334 

(0.0009218364) 

0.049975 

(0.0004270631) 

0.399289 

(0.0009598968) 

0.049096 

(0.0004234864) 

0.330334 

(0.0009218364) 

1.4 
0.049864 

(0.0004266134) 

0.355706 

(0.0009382871) 

0.048061 

(0.0004192268) 

0.297472 

(0.0008959896) 

0.049864 

(0.0004266134) 

0.355706 

(0.0009382871) 

0.048061 

(0.0004192268) 

0.297472 

(0.0008959896) 

1.6 
0.049873 

(0.0004266499) 

0.316487 

(0.0009115897) 

0.047517 

(0.0004169665) 

0.266672 

(0.266672) 

0.049873 

(0.0004266499) 

0.316487 

(0.0009115897) 

0.047517 

(0.0004169665) 

0.266672 

(0.266672) 

1.8 
0.049892 

(0.0004267269) 

0.281733 

(0.0008816778) 

0.047331 

(0.0004161903) 

0.239289 

(0.0008362176) 

0.049892 

(0.0004267269) 

0.281733 

(0.0008816778) 

0.047331 

(0.0004161903) 

0.239289 

(0.0008362176) 

2.0 
0.050092 

(0.0004275364) 

0.252047 

(0.000850993) 

0.0474 

(0.0004164785) 

0.215623 

(0.0008060427) 

0.050092 

(0.0004275364) 

0.252047 

(0.000850993) 

0.0474 

(0.0004164785) 

0.215623 

(0.0008060427) 

2.5 
0.050197 

(0.0004279606) 

0.196269 

(0.0007784475) 

0.047989 

(0.0004189285) 

0.170023 

(0.0007362664) 

0.050197 

(0.0004279606) 

0.196269 

(0.0007784475) 

0.047989 

(0.0004189285) 

0.170023 

(0.0007362664) 

3.0 
0.050142 

(0.0004277384) 

0.158685 

(0.0007161357) 

0.048633 

(0.0004215874) 

0.139582 

(0.0006792311) 

0.050142 

(0.0004277384) 

0.158685 

(0.0007161357) 

0.048633 

(0.0004215874) 

0.139582 

(0.0006792311) 

n 
 

Intervalos de Confianza Pruebas de Hipótesis 

Varianza Conocida Varianza Desconocida Varianza Conocida Varianza Desconocida 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

Prob. Error  

(e.e*) 

Prob. 

Acierto 

(e.e*) 

1.0 
0.050058 0.353644 0.050398 0.287239 0.050058 0.353644 0.050398 0.287239 
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